
信号参数优化 

 

 

认识优化 

 

策略是由实做交易观念、想法，和观察市场历史行为所形成的交易系统。交易系统的想法隐

含优化市场的行为。 

 

策略优化的程序进一步加强和自动化这个程序。策略优化搜寻定义的条件下最合适的参数。

藉由测试一个区间的讯号参数，优化可以帮助使用者选取在特定历史数据中达到最佳策略绩

效的参数。优化帮助使用者更了解策略特性及设定新的进出场条件。 

 

不同交易员使用不同条件去定义策略绩效。有些交易员使用最高净获利，然而有些交易员使

用最低损失。 MultiCharts 让交易员定义自己的条件。 

 

如果使用者单纯的依照特定时段的历史数据找寻不同输入的组合，并过度专注在可能不会再

度出现的市场情况，优化可能会有致命性的影响。这情形叫做过度优化或曲线拟合。实际交

易的绩效不会相同，因为历史走势不太可能完全相同。 

 

优化方法 

 

MultiCharts 提供了两种优化方式：暴力算法(穷举法)和基因算法(遗传法)。 

 

• 认识暴力算法优化 

暴力算法，又称为穷举法，依序将所有可能的组合代入策略找寻最佳解。这个方式的好处是

所有组合都会被计算并找出绝对最佳解。 

 

暴力算法优化需要的时间和可能解的数量成正比。这个方式的缺点是，除非使用较少的参数，

否则找出最佳解所需的时间可能会是无法接受的漫长。因此，暴力算法优化可能只有在有限

可能性的情况下才适合。 

 

• 认识基因算法优化 

基因算法优化只计算较精准的组合，使用暴力算法的部分时间找寻近似最佳解。这使得基因

算法优化足以分析上百个参数的策略。进一步基因算法的设定可以增加这个功能的弹性。 

 

基因算法仿真生物演化方式。基因算法由随机组合开始，选择最有潜力的组合，进一步组合

和变化直到最达到最佳的参数组合。 基因算法快速的缩小可能胜出的解，搜寻并专注在最

有利和稳定的区域，替代机械式的测试每个潜在的可能性。因此，基因算法避免了在低获利

可能性区域的多余计算。基因算法在很多需要做优化领域中广为人知和采用。 

 

基因算法的缺点是求出来的解会是近似最佳解，不见得会是最佳解。然而，这项缺点，在大

量参数组合状况下所节省的计算时间相比，微不足道。 



 

一般来说，基因算法主要由两个抽象概念运作：个体(基因组)和算法(即基因算法本身)。每

一个个体表示一个唯一的参数组合，而基因算法本身定义演化如何发生。基因算法利用交易

策略来决定"最适生存的基因组"，例如在优化条件中选择参数组合能产生多少净获利。 

 

这里有些基因算法定义解说帮助了解这个过程： 

 

适应性 - 个体的整体绩效(例如净获利)。 

基因组(个体) - 独一无二的策略参数组合。 

基因 - 策略的其中一个参数。 

染色体 - 一组基因，通常和函数相关。 

交配 - 由两组基因组产生下一代的程序。交配牵涉多个基因组。 

突变 - 基因改变取得新的值且该值不是由"母亲"或"父亲"取得的程序。变异一次只牵涉一个

基因。 

世代(族群) - 相近时间出生的一群个体(基因组)。 

收敛 - 两个连续世代的平均适应性增加；当进步的幅度降低，世代称为收敛中。 

 

简单说，优化过程运作如下： 

1. 使用多个提供的参数组合，建立基因组种群。 

2. 评量每个个体的适应性。 

3. 保留适应性最好的组员，并逐步去除最不适的组员。 

4. 从剩下的组员使用交配和变异产生新的个体种群，即选择和/或取代策略(基因算法内建)。 

5. 评量这些新的个体的适应性，保留适应性最好的组员，并逐步去除最不适的组员。 

6. 重复这个过程，直到达到指定的收敛度或世代数(依选择的基因算法设定而定)。 

 

    基因算法优化程序的详细说明 

详细来说，优化过程运作如下： 

1. 决定一些可能的组合后，选择最佳的个体数目。 

2. 每个个体用随机选取。这些个体形成第一个世代。个体的最佳数目在族群大小字段中设

定。 

秘诀: 过大的族群大小会造成计算时间增加，过小的族群大小会降低机算准确性。 

注意: 
MultiCharts 的基因算法支持人工去除族群。这指的是相同的个体不能出现在同一个族群，因此族群大小不能超过参数组

合的总数。对每个世代来说族群大小为常数。 

4. 评量每个个体的适应性，并去除最不适的个体。 

5. 从剩下的组员使用交配和突变产生新的个体族群，依基因算法类型使用选择和/或取代策

略： 

    交配和突变 

    MultiCharts 使用正规数组交配。这种交配方式，每个子基因由父母体取得相同机率的基

因。 

    在交配率字段中，指定每个个体交配的机率；通常数值在 0.95-0.99 之间，默认值为 0.95。 

 

    MultiCharts 使用随机翻动突变。这种突变方式，每个基因可以被任何可能的基因取代。 

    在突变率字段中，指定每个个体突变的机率；通常数值在 0.01-0.05 之间，默认值为 0.05。 



秘诀: 过大的突变率会导致整个搜寻变成原始随机搜寻。 

 

    基因算法次种类和替换方案 

    基因算法次种类定义基因算法创造新的个体和产生新世代取代旧个体的方式。 

    在基因算法次种类下拉选单中可以设定基因算法次种类。 

 

    有两种基因算法次种类可使用：基本和增量。 

 

• 基本次种类为标准基因算法，又称为简单基因算法。这个算法使用不重迭的世代和

菁英法(非必须)。每个世代，算法创造全新的个体族群(如果启用使用菁英法，最适

应的个体会移至下个世代)。 

• 菁英法：菁英法只有在基本基因算法次种类可使用，允许最适应的个体存活并产生

下一代横跨多个世代。 

 

• 增量次种类不创立全新下一代的种群。仅在每次建立下一个世代时增加一个或两个

子代至族群。这一个或两个子代替换前一个世代中一个或两个个体。这些个体被子代

取代的方式由使用的替换方案决定。 

 

    替换方案 

    替换方案只有增量次种类可以使用。替换方案定义了新的世代如何被整合进入族群。有

三种方案可使用：最差、母代和随机。 

    最差 - 最不适应的个体被取代 

    母代 - 父母个体被取代 

    随机 - 个体随机被取代 

    后代数目 

    后代数目是每次产生新的世代时要增加的子代数目。可以增加一个或两个子代。 

6. 评量每个个体的适应性，并去除最不适的个体。 

7. 重复这个过程，直到达到指定的收敛度或世代数(依选择的基因算法设定而定)。 

 

基因算法收敛型态 

 

基因算法优化没有隐含的最后解，因此可以永远执行。所以，必须指定结束点，指示何时优

化过程结束。 

两个基因算法优化结束点条件可被选择：世代数量和近端收敛。 

 

选择世代数量会在达到指定的最大代数时结束优化程序。 

选择近端收敛会在达到指定的收敛率，或指定的最大代数时结束优化程序。 

基因算法优化结束条件在收敛型态下拉选单中选取。欲使用的最大代数、最小代数、和收敛

率可以在对应的文字栏中设定。 

 

• 收敛率 

世代的收敛率是两个最新世代和现在世代及前 N 个世代的收敛值比。 

基因算法计算在达到  [x -N] / C [x] >= P 的条件时停止： 

x - 现在世代的序数； 



C [x] - 最接近两个世代的收敛值； 

N - 定义世代的最小值； 

P - 收敛率；通常使用接近 1 的数值，默认值为 0.99。 

注意: 小于设定的最小代数时，不会计算收敛率。 

 

 

• 认识移动取样  IS & OOS 

 

移动取样通常是搭配穷举 或遗传优化进行： 

 
 

IS = in the sample 样本内 

OOS = out of the sample 样本外 

算法是用 IS范围内的数据优化出最好的一组参数，然后运用到 OOS 范围， 

依次往后推。 

类似下图 

 

 

 



如果勾选定锚，是会固定时间开始，每次都把 oos 的范围加入到 IS 中，计算优化 

再进入下一轮的 OOS 计算。 


